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5. Positionnement global

5.2 LES DESCRIPTEURS CNN (CONVNET FEATURES)



Descripteurs CNN
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Descripteurs CNN : application ala 25
reconnaissance de lieu

» Mémes méthodes qu’'avec les BoW, en remplacant les histo
visuels par des descripteurs CNN calculés sur foute I'image

» Exemple [Gaudilliere et al. 2018]
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Region proposal + descripteurs CNN : 29
reconnaissance de lieux

» Place Recognition with ConvNet Landmarks [SUnderhauf, 20
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Region proposal + feature matching 30

» Region-based epipolar and planar geometry estimation in Ig
textured environment [Gaudilliere et al., 2018]




Region proposal + feature matching 31

» Region-based epipolar and planar geometry estimation in |
textured environment [Gaudilliere et al., 2018]

. » | .
Correspondences inliers obtenues avec SIFT Correspondences inliers obtenues avec la méthode
[Lowe04] de [Gaudilliere et al., 2018]



Region proposal + feature matching 32

» Region-based epipolar and planar geometry estimation in |
textured environment [Gaudilliere et al., 2018]
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Cas particulier des facades

Facade Proposals for Urban Augmented Reality [Fond et al., ISMAR 2017]
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Cas particulier des facades

Facade Proposals for Urban Augmented Reality [Fond et al., ISMAR 2017]
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