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Quelques sources d’inspiration

I Présentation de D. Seddah à la journée ATALA RobusTAL,
avec son accord :
http://pauillac.inria.fr/~seddah/Talk_Robustal.zip

I Présentation de Y. Goldberg : Demystifying Neural Word
Embeddings (2015) https://www.rocq.inria.fr/
alpage-wiki/tiki-download_file.php?fileId=25
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Le problème : les mots et l’ordinateur

I La soupe était mauvaise
I La soupe était infâme

I Le gâteau était infâme
I Le gâteau était affreux

→ Pour l’ordinateur, les mots ne sont que des ensembles de
symboles, tous les mêmes.
→ Mais pour nous, certains se ressemblent plus que d’autres

→ Nous avons besoin d’une représentation des mots qui capture
cela
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L’hypothèse

L’hypothèse distributionnelle (Harris 1954) :

Word in similar contexts tend to have similar meanings

Linguistique de corpus (Firth, 1957) :

You should know a word by the company it keeps
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Le Jabberwoky (L.Caroll, 1871) :

Il était grilheure ; les slictueux toves Gyraient sur l’al-
loinde et vriblaient : Tout ivoreux allaient les borogoves ;
Les verchons fourgus bourniflaient.
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Collectionner les contextes

→ Les mots sont similaires s’ils sont utilisés dans des contextes
similaires
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Les plongements lexicaux : représenter les mots comme des
vecteurs

moon = (the :324, shining :4, cold :1, brightly :2,stars :12,
elephant :0, ...)

→ Les mots sont similaires si leurs vecteurs sont similaires
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Les plongements lexicaux : calculer des distances
ex : Word2Vec [Mikolov et al., 2013]
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Les plongements lexicaux : calculer des distances
ex : Word2Vec [Mikolov et al., 2013]

king - man + woman = queen
Tokyo - Japan + France = Paris
best - good + strong = strongest
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