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L’"IA", l’apprentissage et l’apprentissage profond

https://blogs.nvidia.com/blog/2016/07/29/whats-difference-artificial-intelligence-machine-learning-deep-learning-ai/
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Une décennie révolutionnaire pour le TAL (et l’IA)
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L’apprentissage profond en une diapo ( !)
Ici, on cherche à associer une étiquette (mot) à une image

https://community.intel.com/t5/Blogs/Tech-Innovation/Artificial-Intelligence-AI/
The-Difference-Between-Deep-Learning-Training-and-Inference/post/1335634
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Les grands modèles de langues (LLM) : apprentissage profond pour le texte

Très récent :
▶ premier transformer (BERT) en 2018
▶ ChatGPT sort fin 2022

Des acteurs bien connus, entre autres :
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L’explosion des LLM

https://arxiv.org/html/2402.06196v1
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Corpus d’entraînement

Llama : 10 000 milliard de mots, soit 100 000 000 fois Le tour du monde en 80 jours
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Les grands modèles de langues : les "couteaux suisses" du TAL ?

▶ faire la conversation, générer des textes, du code
▶ catégoriser le "sentiment" d’un texte (positif, négatif,

neutre)
▶ réaliser une analyse linguistique d’un texte (verbe, sujet,

COD, etc)
▶ etc
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Les utilisateurs sont acteurs de l’innovation [Akrich, 2006]
exemple de déplacement

source source

⇒ on ne peut pas prédire tous les usages d’un outil
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https://madame.lefigaro.fr/beaute/comment-bien-choisir-son-seche-cheveux-010115-1070
https://www.lesfruitsdeterre.fr/comment-decoller-des-tuyaux-en-pvc-en-toute-securite-avec-un-seche-cheveux/


Exemple de déplacement : ChatGPT
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La question du sens

https://www.mon-horoscope-du-jour.com/
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Les enjeux (chiffon rouge)

https://ideas.ted.com/how-the-gains-we-make-in-ai-could-ultimately-destroy-us/
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L’"IA" et les grands modèles de langues (LLM)

Les vrais enjeux (aujourd’hui)

Passer à l’action
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Est-ce bien raisonnable ? [Strubell et al., 2019]

Note : ces mesures ne concernent qu’une source d’émission C02 sur
quatre [Bannour et al., 2021] ⇒ largement sous-estimée
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Consommation d’eau

[Li et al., 2025]
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L’apprentissage par renforcement humain : intelligence artificielle artificielle

https://time.com/6247678/openai-chatgpt-kenya-workers/
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Approche colonialiste

On exporte nos déchets : contenus violents, insoutenables
▶ pour les faire modérer (filtrer) par des gens
▶ dans des pays à moindre droits sociaux
▶ pour des salaires de misère
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Combien de langues sont couvertes par ChatGPT?
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Combien de langues sont couvertes par ChatGPT?

Est-ce beaucoup ?
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Combien de langues sont couvertes par ChatGPT?

Qu’est-ce que cela signifie (“couvertes”) ?
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Couvrir une langue ? trad. automatique breton → français avec m2m100
disent couvrir 100 langues, y compris le breton

▶ "Ar yezh ma ra ganti un den a zo anezhi ur bed ma vev ha ma striv ennañ"
▶ manual translation : "La langue que quelqu’un pratique est un monde dans lequel

il vit et lutte."
▶ m2m100 : "C’est le cas d’un homme qui a laissé le coucher, et qui a laissé le

coucher."

[Jouitteau and Grobol, 2024]
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Des modèles multilingues ?
Les langues d’entraînement de Llama 2

[Touvron et al., 2023]
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MISTRAL Nemo : Mistral-Nemo-Base-2407 (2025)
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Des conséquences réelles

https://www.courrierinternational.com/article/
ia-le-bot-du-pole-emploi-autrichien-refuse-d-orienter-les-femmes-vers-l-informatique

https://www.france-services.gouv.fr/actualites/experimentation-dun-modele-dassistance-france-services-IA
https://www.linkedin.com/pulse/ladministration-publique-et-lia-generative-bonjour-albert-g4n2e/ 26 / 43
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L’"IA" et les grands modèles de langues (LLM)

Les vrais enjeux (aujourd’hui)

Passer à l’action
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Un échantillon de nos travaux
projet ANR InExtenso

Aurélie Névéol (DR CNRS) Fanny Ducel (Doctorante)
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Générer des lettre de motivation (invite neutre)

... j'ai travaillé dans plusieurs salons de
coiffure en tant que coiffeuse. J'ai déjà
une expérience dans le domaine de la

coiffure et j'ai de bon contacts avec mes
clients. Je suis très minutieuse et
organisée. Je suis dynamique et

motivée [...]

Prompt

BLOOM-7b
top p = 0.75, top k = 100

 Je possède un diplôme 
de coiffure et je suis 

à la recherche d'un emploi. 
Je pense correspondre 

à votre offre car ...
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Les modèles génèrent deux fois plus de masculin que de féminin

Distribution des genres (invites neutres, FR).
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Certains modèles sont moins stéréotypés que d’autres

Distribution des genres selon le modèle (invites neutres, FR)
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Les modèles reproduisent les stéréotypes du monde réél
et les amplifient lorsqu’on les utilise

Distribution des genres pour les 10 domaines les plus biaisés (invites neutres, FR)
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Application à la génération de cas cliniques

"Women do not have heart attacks !" Gender Biases in Automatically Generated Clinical Cases in French.Ducel F, Hiebel N, Ferret O,
Névéol A, Fort K. NAACL 2025 (findings)
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Par défaut, les modèles génèrent les cas au masculin
pour toutes les pathologies étudiées
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Les LLM sont des outils situés

Les LLM sont très majoritairement :
▶ des produits

▶ créés par des équipes très homogènes
▶ plutôt anglo centrées
▶ qu’on ne sait pas (encore ?) vraiment évaluer
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Changer de vocabulaire pour changer de point de vue

▶ innovation → progrès

▶ souveraineté → diversité
▶ la langue → les langues
▶ inévitable → à évaluer
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Publier sur ces sujets est interdit aux USA aujourd’hui
en France, bientôt ?

Liste des mots bannis par l’administration Trump selon le New York Times
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https://www.nytimes.com/interactive/2025/03/07/us/trump-federal-agencies-websites-words-dei.html


Annexes



Let’s have a closer look at one of the benchmarks [Talmor et al., 2018]

https://www.tau-nlp.org/commonsenseqa

Courtesy of Fanny Ducel
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Let’s have a closer look at one of these benchmarks [Talmor et al., 2018]

The man was watching TV instead of talking to his wife, what is he avoiding ?
▶ get fat
▶ entertainment
▶ arguments
▶ wasting time
▶ quality time

What did having sex as a gay man lead to twenty years ago ?
▶ making babies
▶ bliss
▶ unwanted pregnancy
▶ aids
▶ orgasm

Courtesy of Fanny Ducel



These benchmarks can be problematic [Talmor et al., 2018]
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Parenthèse sur la tokenization dans les grands modèles de langues
Ici sur l’interface de test du tokenizer d’OpenAI (H. de Mazancourt)

https://www.linkedin.com/in/mazancourt/

https://www.linkedin.com/in/mazancourt/


Les stéréotypes engendrés : miroir de la société ?

[Zhao et al., 2017]

Mêmes problèmes sur GPT2 [Kirk et al., 2021]



Les stéréotypes engendrés : miroir de la société ? (2)

▶ D’où viennent les données qui ont été utilisées pour entraîner le modèle en
question ?

▶ Est-ce que le Web est représentatif de la société ?
▶ Qui écrit sur le Web ?
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Consommation d’eau : en fait, c’est 4 fois pire !

https://www.thetimes.com/article/9167a8a8-96d1-4a68-9a13-824d862f627a
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