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é
st
a
ti
st
iq
u
e.

D
ef
:
e
st
im
a
te
u
r:

fo
n
ct
io
n
d
es

ré
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èl
e

(p
ro
b
ab
ili
st
e
ou

n
o
n
)
d
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à
es
ti
m
er
.

L
’o
b
je
ct
if
es
t
d
e
d
ét
er
m
in
er

le
s
p
ar
am

èt
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rè
s
ch
aq
u
e
ti
r
→

es
ti
m
er

le
s

p
ar
am

èt
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èt
re
,
ce
lle

q
u
i
m
ax
im

is
e
la

pr
ob
ab
ili
té
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où

v
es
t
u
n
br
u
it
ga
u
ss
ie
n
d
e

m
oy
en
n
e
n
u
lle

et
d
e
va
ri
an
ce
E
(v
v
t
)
=

Λ
,
al
or
s

p
(Z

|θ
)
=

1

(2
π
)n

/
2
�
d
et
(Λ
)e
xp
(−

1 2
(Z

−
A
θ)

t
Λ
−
1
(Z

−
A
θ)
)

p
u
is
q
u
e
z
es
t
ga
u
ss
ie
n
n
e
d
’e
sp
ér
an
ce
A
θ
et

d
e
va
ri
an
ce

Λ
.
θ̂
m
ax
im

is
e

p
(Z

/θ
)
→

es
ti
m
at
io
n
au

m
ax
im

u
m

d
e
vr
ai
se
m
b
la
n
ce
.

M
ar
ie
-O

d
il
e
B
er
g
er

()
M
ét
h
o
d
es

d
’e
st
im

a
ti
o
n

N
o
ve
m
b
er

8
,
2
0
1
1

2
0
/
4
6



E
xe

m
p
le

d
’e

st
im

at
eu

r
lin

éa
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où
u
t
es
t
u
n
pr
o
ce
ss
u
s
n
on

co
rr
él
é
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ù

    

r 0
r 1

..
.
r p

r 1
r 0

..
.
r p

−
1

. . .
. . .

. . .
. . .

r p
r p

−
1

..
.
r 0

    

    

a
1

a
2 . . . a
p

    
=

    

σ
2 u

0 . . . 0

    
(∗
)

M
ar
ie
-O

d
il
e
B
er
g
er

()
M
ét
h
o
d
es

d
’e
st
im

a
ti
o
n

N
o
ve
m
b
er

8
,
2
0
1
1

2
3
/
4
6

M
o
d
èl
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zé
ro

d
e
f
,
le
d
év
el
op
p
em

en
t
d
e
T
ay
lo
r
d
e
f
au

vo
is
in
ag
e

d
e
x 0

es
t

f
(ζ
)
=

0
=
f
(x

0
)
+
(ζ

−
x
0
)f

� (
x
0
)
+

..
..

en
n
ég
lig
ea
n
t
le
s
te
rm

es
d
’o
rd
re

2,

ζ
=
x 0

−
f
(x

0
)

f
� (
x
0
)

n
éc
es
si
té
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lé

le
s
m
ét
h
o
d
es

d
e
d
es
ce
n
te

lo
ca
le
co
n
d
u
is
en
t
à
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