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Géométrie algorithmique

Concevoir des algorithmes
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Complexité (nombre de points maximaux)

O(n)
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∑
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Mon problème favori



5 - 6

Diagramme de Voronöı
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Diagramme de Voronöı

Triangulation de Delaunay

Mon problème favori

Propriété du cercle vide
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]faces−]arêtes +]sommets= ]comp. connexes

par induction

initialement 0=0



6 - 3

Taille d’un graphe planaire
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Construction incrémentale de Delaunay

nouveau point

triangles en conflits

retrianguler

Combien de triangles ?

]t = 2]s− 2− ]b à la fin
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1 + 2 + 3 + . . . = (n−2)(n−1)
2 dans le cas le pire
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Construction incrémentale de Delaunay

Combien de triangles ?
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Reconstruction



9 - 2

Des points
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à la forme

Delaunay, ça sert à quoi ?
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Delaunay



9 - 14
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Des points
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Donnée: une forme

Delaunay



10 - 7

MaillageDelaunay, ça sert à quoi ?
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réaliste

n “assez” grand
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plus simple

études plus pratiques



11 - 7

1975-1985

Des algorithmes compliqués
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prédicats géométriques

“bonnes” données
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Algo non randomisé O(n log n) (compliqué)
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Triangulation de Delaunay

Calcul efficace

quelques résultats

O(n log n) incremental randomisé

des millions de points par seconde

Maintenance dynamique (insertion et suppression)

Algo non randomisé O(n log n) (compliqué)

3D

O(]tetras)

]tetras = O(n)

pour un échantillon aléatoire d’une surface sympa
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Pour un algo particulier

Borne inf démontrée
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1.000000001
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