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J.T.L. Wang et A.Y. Zomaya, Wiley, Chapitre 7, 114-128.
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pitre 10, 279-342.
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J.-P. Vert, The MIT Press, Chapitre 9, 193-206.
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[JI13] Y. Guermeur (2012). A generic model of multi-class support vector machine. International
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Soumis

[JI00] Y. Guermeur et N. Wicker. Isotropic kernel machine (en révision).
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cation des actes

[CI18] A. Ledent, R. Alves, Y. Lei, Y. Guermeur et M. Kloft (2023). Generalization bounds for
inductive matrix completion in low-noise settings. Actes de la 37th AAAI Conference on Artificial
Intelligence (AAAI-23), 8447-8455.

[CI17] K. Musayeva, F. Lauer et Y. Guermeur (2018). A sharper bound on the Rademacher com-
plexity of margin multi-category classifiers. Actes du 26th European Symposium on Artificial Neural
Networks (ESANN’18), 503-508.

[CI16] K. Musayeva, F. Lauer et Y. Guermeur (2017). Metric entropy and Rademacher complexity
of margin multi-category classifiers. Actes de l’International Conference on Artificial Neural Net-
works (ICANN’17).

[CI15] F. Thomarat, F. Lauer et Y. Guermeur (2012). Cascading discriminant and generative mo-
dels for protein secondary structure prediction. Actes de l’International Conference on Pattern
Recognition in Bioinformatics (PRIB’12), LNBI vol. 7632, Springer-Verlag, 166-177.

[CI14] R. Bonidal, F. Thomarat et Y. Guermeur (2012). Estimating the class posterior probabilities
in biological sequence segmentation. Actes de l’International Conference on Stochastic Modeling
Techniques and Data Analysis (SMTDA’12).

[CI13] Y. Guermeur et F. Thomarat (2011). Estimating the class posterior probabilities in protein
secondary structure prediction. PRIB’11, LNBI vol. 7036, Springer-Verlag, 260-271.

[CI12] F. Abdat, M. Amouroux, Y. Guermeur et W. Blondel (2011). DCT-SVM based multi-
classification of mouse skin precancerous stages from autofluorescence and diffuse reflectance spec-
tra. Actes des European Conferences on Biomedical Optics (ECBO’11), SPIE-OSA vol. 8087.

[CI11] Y. Guermeur (2010). Ensemble methods of appropriate capacity for multi-class support
vector machines. SMTDA’10, 311-318.

[CI10] Y. Guermeur et E. Monfrini (2009). Radius-margin bound on the leave-one-out error of the
LLW-M-SVM. Actes de l’International Symposium on Applied Stochastic Models and Data Analy-
sis (ASMDA’09), 517-521.

3



[CI09] Y. Guermeur (2007). Scale-sensitive Ψ-dimensions : the capacity measures for classifiers
taking values in RQ. ASMDA’07.

[CI08] Y. Guermeur, M. Maumy et F. Sur (2005). Model selection for multi-class SVMs. ASM-
DA’05, 507-517.

[CI07] Y. Guermeur, A. Elisseeff et D. Zelus (2002). Bound on the risk for M-SVMs. Actes de la
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[PI01] Y. Guermeur et D. Zelus (2000). Combining protein secondary structure prediction methods
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Ateliers de travail internationaux avec comité de lecture et
publication des actes

[AI05] A. Moniot, I. Chauvot de Beauchêne et Y. Guermeur (2022). Inferring ε-nets of finite sets
in a RKHS. Actes du Workshop on Self-Organizing Maps and Learning Vector Quantization, Clus-
tering and Data Visualization (WSOM+’22), LNNS vol. 533, Springer-Verlag, 53-62.
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thematical Analysis of Biological Sequences (MABS’97).

Conférences nationales avec comité de lecture et publication
des actes
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[CN08] H. Bouziane, B. Messabih, Y. Guermeur et A. Chouarfia (2009). Approach based on arti-
ficial neural networks for protein secondary structure prediction. Actes du Colloque International
sur les Nouvelles Techniques Immuno-Cognitives dans les Réseaux Informatiques (NTICRI’09).

[CN07] Y. Darcy, E. Monfrini et Y. Guermeur (2006). Borne ”rayon-marge” sur l’erreur ”leave-
one-out” des SVM multi-classes. Actes des XXXVIII-ièmes Journées de Statistique (JdS’06).

[CN06] N. Sapay, Y. Guermeur et G. Deléage (2005). Prediction of in-plane amphipathic membrane
segments based on an SVM method. JOBIM’05, 299-311.
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[CN01] Y. Guermeur, F. d’Alché-Buc et P. Gallinari (1997). Combinaison linéaire optimale de
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Conférences nationales avec comité de lecture (inclus des pos-
ters)

[PN03] A. Moniot, I. Chauvot de Beauchêne et Y. Guermeur (2023). A new HAC algorithm to
create the smallest representative set from an ensemble of 3D conformations. Groupe de Graphisme
et Modélisation Moléculaire (GGMM’23).

[PN02] F. Abdat, M. Amouroux, Y. Guermeur et W. Blondel (2014). Spectroscopie multimodalités
in vivo : impact de la stratégie de fusion des données résolues spatialement sur la discrimination
entre les stades précancéreux. Colloque Diagnostic et Imagerie Optique en Médecine (OptDiag)
2014.

[PN01] Y. Guermeur et F. Thomarat (2010). Prédiction de la structure secondaire des protéines :
mise en œuvre optimisée de l’architecture en cascade. JOBIM’10.

Rapports de recherche et rapports techniques

[RR12] Y. Guermeur (2020). Combinatorial and structural results for γ-Ψ-dimensions. Rapport de
recherche arXiv, arXiv:1809.07310v3.

[RR11] Y. Guermeur (2016). Lp-norm Sauer-Shelah lemma for margin multi-category classifiers.
Rapport de recherche arXiv, arXiv:1609.07953.

[RR10] Y. Guermeur et E. Monfrini (2009). Radius-margin bound on the leave-one-out error of the
LLW-M-SVM. Rapport de recherche 4278 du réseau d’excellence PASCAL 2.

[RR09] E. Monfrini et Y. Guermeur (2008). A quadratic loss multi-class SVM. Rapport de re-
cherche du LORIA, hal-00276700.

[RR08] Y. Darcy et Y. Guermeur (2005). Radius-margin bound on the leave-one-out error of multi-
class SVMs. Rapport de recherche RR-5780 de l’INRIA.

[RR07] Y. Guermeur (2004). Large margin multi-category discriminant models and scale-sensitive
Ψ-dimensions. Rapport de recherche RR-5314 de l’INRIA (révisé en 2006).

[RR06] E. Gothié, Y. Guermeur, S. Muller, C. Branlant et A. Bockmayr (2003). Recherche des
gènes d’ARN non codants. Rapport de recherche RR-5057 de l’INRIA.

[RR05] Y. Guermeur (2002). A simple unifying theory of multi-class support vector machines. Rap-
port de recherche RR-4669 de l’INRIA.

[RR04] Y. Guermeur, A. Elisseeff et D. Zelus (2002). Bounding the capacity measure of multi-class
discriminant models. Rapport technique NC2-TR-2002-123 du groupe de travail ESPRIT Neuro-
COLT2.
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[RR03] Y. Guermeur (2000). Combining discriminant models with new multi-class SVMs. Rapport
technique NC2-TR-2000-086 du groupe de travail ESPRIT NeuroCOLT2.

[RR02] A. Elisseeff, Y. Guermeur et H. Paugam-Moisy (1999). Margin error and generalization
capabilities of multi-class discriminant systems. Rapport technique NC2-TR-1999-051 du groupe
de travail ESPRIT NeuroCOLT2 (révisé en 2001).

[RR01] Y. Guermeur et H. Paugam-Moisy (1998). Linear ensemble methods for multiclass discri-
mination. Rapport de recherche 1998-52 du LIP, ENS Lyon.

Logiciels

[L05] Le logiciel mettant en œuvre la SVM multi-classe introduite dans l’article [JI10] de cette liste
de publications sous le nom de M-SVM2 a été enregistré à l’Agence pour la Protection des Pro-
grammes (APP) le 13 septembre 2010 sous le numéro IDDN.FR.001.370001.000.S.P.2010.000.30000.
Le CNRS a également accordé sa diffusion sous licence CeCILL-B.

[L04] Le logiciel ”HECTAR” mettant en œuvre la méthode de prédiction de la localisation cellulaire
des protéines des hétérochontes décrite dans l’article [JI08] est disponible en ligne à l’adresse sui-
vante : http://www.sb-roscoff.fr/hectar/. La variante nommée ”HECTARSEC” (voir également
[JI08]) peut être utilisée sur le même site.

[L03] Le logiciel ”AmphipaSeeK” mettant en œuvre la méthode de prédiction des ancrages membra-
naires interfaciaux introduite dans l’article [JI06] (voir aussi [CN06]) est disponible en ligne depuis
le serveur d’analyse de séquences protéiques NPS@ (http://npsa-pbil.ibcp.fr/) du PRABI-
Lyon-Gerland, à l’adresse suivante : http://npsa-pbil.ibcp.fr/cgi-bin/npsa_automat.pl?

page=/NPSA/npsa_amphipaseek.html.

[L02] Deux logiciels permettant d’appliquer la M-SVM de Weston et Watkins à des problèmes de
très grande taille sont diffusés sous la licence GNU GPL. Le premier, généraliste, a été enregistré à
l’APP le 18 avril 2005 sous le numéro IDDN.FR.001.170014.000.R.P.2005.000.10000. Le second
est dédié au traitement des séquences protéiques (voir la référence [CL02]). Ils sont accessibles à
partir du site web des ”kernel machines”, à l’adresse suivante : http://www.kernel-machines.org.

[L01] Deux logiciels de prédiction de la structure secondaire des protéines globulaires, HNN et
MLRC, décrits respectivement dans les références [CI01] et [JI02], sont disponibles en ligne sur
le serveur NPS@ du PRABI-Lyon-Gerland, à l’adresse suivante : http://npsa-pbil.ibcp.fr/
cgi-bin/npsa_automat.pl?page=/NPSA/npsa_seccons.html.
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